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Кратко рассматриваются ранее существовавшие чат-боты для КГТУ. Проводится об-

зор проектов со всего мира, в которых применялись цензурные и большие языковые модели, 

специально дообученные для конкретной задачи высшего или среднего профессионального 

образования. Описываются состав датасетов и БЯМ, используемые для генерации данных. 

Перечисляются модели, взятые за основу в каждом проекте, методы к дообучению; применя-

емые метрики для оценки качества и их числовые значения. Сделан вывод о возможности 

применения цензурной и большой языковой моделей в университетском комплексе «Кали-

нинградский государственный технический университет». 
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ВВЕДЕНИЕ 

В настоящее время трудно представить нашу жизнь без нейросетей. Их используют 

как обычные пользователи, так и различные организации. Распознавание речи, генерация 

картинок, видео, создание презентаций – всё это уже активно используется в образователь-

ном процессе. 

Остановимся на исследовании моделей для работы с текстом, а именно на цензурных 

и больших языковых моделях. В обучении языковые модели помогают быстро получить не-

обходимую контактную информацию, информацию о поступлении, подсказать о мероприя-

тиях, об истории университета. Они могут также использоваться как эксперт в одной узкой 

области для помощи студентам в освоении нового материала. А также нужно следить, что-

бы пользователь не получал неприемлемых и недопустимых ответов на провокационные во-

просы. 

Очень часто существующих моделей для этих задач не хватает, поэтому приходится 

их дообучать. 



2 

ОБЪЕКТ ИССЛЕДОВАНИЯ 

Объектом исследования являются проекты, использующие цензурные и большие язы-

ковые модели в образовательных организациях со всего мира. 

 
ЦЕЛЬ И ЗАДАЧИ ИССЛЕДОВАНИЯ 

Цель исследования: изучить существующие проекты и оценить возможность приме-

нения дообученных моделей в университетском комплексе «КГТУ». 

Задачи исследования: 

1. Найти проекты, которые бы дообучали цензурные и большие языковые модели 

для образовательных организаций. 

2. Изучить используемые в качестве основы модели в этих проектах. 

3. Изучить методы дообучения, метрики. 

4. Сделать выводы о возможности применения дообученных моделей в универси-

тетском комплексе КГТУ. 

 
МЕТОДЫ ИССЛЕДОВАНИЯ 

Методы исследования: 

1. Систематический обзор. Поиск публикаций и репозиториев. 

2. Сравнительный анализ. Сопоставление используемых датасетов, базовых моде-

лей, методов дообучения, метрик эффективности. 

 
ИССЛЕДОВАНИЕ СУЩЕСТВУЮЩИХ ПРОЕКТОВ 

В первую очередь рассмотрим проекты, которые ранее были реализованы для КГТУ. 

Это «ИИ Чат-бот КГТУ» от авторов данной статьи [1] и «AI-помощник для вузов» от Сбер [2]. 

Что важно узнать из этих проектов: 

1. Работали в Telegram. 

2. Использовали готовые большие языковые модели + RAG (добавление информа-

ции о КГТУ в каждый запрос к модели). 

Интерфейс и ответы от ботов показаны на рисунке. 

Ниже рассмотрим проекты из различных стран, в которых дообучали модели для 

учебных заведений [3–8]. Все они являются либо open-source (проекты с исходным кодом), 

либо академическими (только статья). В таблице 1 указано, использует ли проект только до-

обученную модель или ещё генерацию, дополненную поиском (англ. Retrieval Augmented 

Generation, RAG), а также состав датасетов. 

В двух проектах известно, какие именно модели использовались для генерации синте-

тических данных. Так, в StudyAbroadGPT датасет состоит из 2274 пар правдоподобных диа-

логов между студентом и научным руководителем, сгенерированных через API Gemini Pro. А 

в российском проекте Enhancing Admission Inquiry Responses для генерации использовалась 

китайская модель DeepSeek R1. Для КГТУ помимо обучения на реальных данных также сто-

ит создать сгенерированный датасет в формате «вопрос-ответ». 

В таблице 2 представлены базовые модели и методы их дообучения. В проектах в ос-

новном используются модели в диапазоне от 7 до 11 млрд параметров. В качестве методов 

дообучения авторы выбирали LoRA (Low-Rank Adaptation) либо QLoRA (Quantized Low-

Rank Adaptation). Их преимуществом является то, что вместо полного переобучения, отдель-

но обучаются две низкоранговые матрицы. Благодаря этому значительно снижается потреб-

ление оперативной памяти (RAM), видеопамяти (VRAM). Также стоит отметить отсутствие в 

качестве базовых китайских и российских моделей в перечисленных проектах. 
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Рисунок – Ранее работавшие чат-боты в Telegram 

 
Таблица 1 – Проекты, в которых дообучали БЯМ 

Название 
Исполь- 

зование RAG 
Датасеты 

UniFAQ: Fine-Tuned LLM based FAQ Gener-

ation for University Admissions 
Нет 

150 лучших университетов 

США 
StudyAbroadGPT: Fine-tuned LLM for Study 

Abroad Assistance 
Нет 2274 пар диалогов 

Fine-Tuning LLM to Answer Basic Questions 

for Prospective New Students at Syiah Kuala 

University Using the RAG Method 
Да 20 пар вопрос-ответ 

Enhancing Admission Inquiry Responses with 

Fine-Tuned Models and Retrieval-Augmented 

Generation 
Да 

8000 пар вопрос-ответ + 210 за-

просов о поступлении 

AI-University: An LLM-based platform for in-

structional alignment to scientific classrooms 

(AI University: Finite Element Method) 
Да 4648 пар вопрос-ответ 

KatzBot: Revolutionizing Academic Chatbot 

for Enhanced Communication 
Да 

6280 пар дополнение предло-

жения, 7330 пар вопрос-ответ + 

2081 пара вопрос-ответ 
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Таблица 2 – Используемые базовые модели в проектах 

Название Базовые модели 
Метод до-

обучения 

UniFAQ: Fine-Tuned LLM based FAQ Generation for Univer-

sity Admissions 

T5-large, BART-

large, Mistral 7b, 

LLaMA-2, LLa-

MA-3 

QLoRA 

StudyAbroadGPT: Fine-tuned LLM for Study Abroad 

Assistance 
Mistral-7B-

Instruct 
LoRA 

Fine-Tuning LLM to Answer Basic Questions for Prospective 

New Students at Syiah Kuala University Using the RAG Method 
Mistral 7B QLoRA 

Enhancing Admission Inquiry Responses with Fine-Tuned 

Models and Retrieval-Augmented Generation 
Gemma 9B LoRA 

AI-University: An LLM-based platform for instructional align-

ment to scientific classrooms (AI University: Finite Element 

Method) 
Llama-3.2-11B LoRA 

KatzBot: Revolutionizing Academic Chatbot for Enhanced 

Communication 

Mistral Instruct, 

Llama 2, GPT2, 

Microsoft Phi 1.5 

QLoRA 

 

Для КГТУ следует выбирать модели с 7–8 млрд параметров и поддерживающие рус-

ский язык. В качестве метода дообучения лучше выбрать LoRA для более точных ответов 

моделей и с возможностью квантизировать их при необходимости. 

В таблице 3 представлены метрики качества для каждого проекта и их значения. 

Только у трёх проектов есть одинаковые метрики – ROUGE-1, ROUGE-2, ROUGE-L. У одно-

го из них значения метрик равно 1.0, поскольку модель дообучалась на слишком малом объ-

ёме данных. 

 
Таблица 3 – Метрики качества для каждого проекта 

Название Тип задачи Метрики Значения 

UniFAQ: Fine-Tuned LLM based FAQ 

Generation for University Admissions 

Генерация часто 

задаваемых 

вопросов 

ROUGE-1 

ROUGE-2 

ROUGE-L 

0.2418 

0.0760 

0.2187 

StudyAbroadGPT: Fine-tuned LLM for 

Study Abroad Assistance 

Помощь по во-

просам в сфере 

обучения за ру-

бежом 

training loss 0.34 

Fine-Tuning LLM to Answer Basic Ques-

tions for Prospective New Students at Syiah 

Kuala University Using the RAG Method 

Ответы на во-

просы о поступ-

лении 

ROUGE-1 

ROUGE-2 

ROUGE-L 

1.0 

1.0 

1.0 

Enhancing Admission Inquiry Responses 

with Fine-Tuned Models and Retrieval-

Augmented Generation 

Ответы на во-

просы о поступ-

лении 

Fact Recall 

Precise Data Recall 

User Satisfaction 

72.7 

48.3 

7.9 

AI-University: An LLM-based platform 

for instructional alignment to scientific 

classrooms (AI University: Finite Element 

Method) 

Ответы на во-

просы по кон-

кретной учебной 

теме 

Avg. Cos. Sim. 

Winner Cos. Sim. 

Judge #1 

Judge #2 

0.879 

86.02% 

43.44% 

43.23% 

KatzBot: Revolutionizing Academic Chatbot 

for Enhanced Communication 

Ответы на 

вопросы 

ROUGE-1 

ROUGE-2 

ROUGE-L 

0.53 

0.43 

0.51 

 

Для будущей оценки эффективности БЯМ для КГТУ все метрики могут быть полез-

ны, особенно часто применяемые авторами ROUGE. 

Цензурная модель необходима для безопасного использования искусственного интел-

лекта в образовательной среде. 
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Роль цензурной модели: 

1. Предотвращение генерации токсичного контента, дезинформации и вредных 

советов. 

2. Контроль за тем, чтобы модель не выходила за рамки заданных инструкций. 

3. Блокировка запросов на создание оружия, вредоносного ПО или химических 

веществ. 

Рассмотрим два проекта, в которых применяются цензурные модели. Это Unified de-

fense for large language models against jailbreak and fine-tuning attacks in education [9] и CoDAE: 

Adapting Large Language Models for Education via Chain-of-Thought Data Augmentation [10]. 

Они направлены на повышение безопасности работы больших языковых моделей и сниже-

ние рисков неправильного использования ИИ в образовательной среде. Основной акцент де-

лается на защите от обхода ограничений и повышении надёжности ответов системы. 

В качестве датасета в Unified defense используется Benchmark EduHarm с парами без-

опасных и небезопасных инструкций для образовательных сценариев; тесты на разных моде-

лях и видах атак. А в CoDAE – реальные учебные диалоги студентов с ИИ и дополнительно 

сгенерированные примеры с пошаговыми объяснениями. 

При сравнении проектов стало ясно, что модели ориентированы на разные цели. Так, 

Unified defense фокусируется на устойчивости модели к jailbreak-атакам и попыткам обхода 

защиты. Это позволяет сохранить контроль над поведением модели даже при целенаправ-

ленных попытках её взлома. 

В свою очередь, CoDAE больше направлен на улучшение качества образовательного 

взаимодействия. Он повышает педагогическую полезность ответов, делает объяснения более 

последовательными и понятными для студентов. 

В таблице 4 представлены способы валидации и режимы работы. 

 
Таблица 4 – Сравнение проектов 

Название Способы валидации Режимы работы системы 
Unified defense 

for large lan-

guage models 

against jailbreak 

and fine-tuning 

attacks in educa-

tion 

Оценка устойчивости к jailbreak ата-

кам (ASR, compliance rate по benign 

запросам) и fine-tuning атакам (сни-

женный ASR при сохранении 

точности) 

Защита выполняется на этапе инфе-

ренса через трехступенчатый shield-

фреймворк (safety-aware attention rea-

lignment, layer-wise safety judgment, 

defense-driven routing) для изучения и 

фильтрации запросов 

CoDAE: Adapt-

ing Large Lan-

guage Models for 

Education via 

Chain-of-

Thought Data 

Augmentation 

Проверяется, насколько модель стала 

лучше объяснять материал, помогать 

студенту и не выдавать готовый ответ 

слишком рано. Оценка проводится с 

помощью автоматических метрик и 

дополнительной проверки другими 

моделями 

Сначала модель дообучают на об-

разовательных данных с пошаговыми 

объяснениями, затем она работает как 

учебный помощник, который объясня-

ет материал поэтапно и поддерживает 

диалог со студентом 

 

Цензурная модель для КГТУ также должна быть устойчива к промпт-инъекциям и 

различным атакам. 

В таблице 5 представлены метрики качества для каждого проекта и их значения. Сов-

падающих метрик у этих проектов нет, так как они решают разные задачи. Unified defense 

использует метрики безопасности и устойчивости модели к атакам. CoDAE оценивается по 

метрикам качества обучения, таким как Perplexity, Self-BLEU и LLM-as-a-judge. 

Прямое сравнение невозможно, однако обе модели демонстрируют высокую эффек-

тивность именно в своей области применения. Совместное использование обеспечит лучшую 

устойчивость к внешнему воздействию. 

 

 



6 

Таблица 5 – Метрики качества для каждого проекта 

Название Тип задачи Метрики Значения 

Unified defense for large language 

models against jailbreak and fine-

tuning attacks in education 

Защита модели от 

атак 

CR 

FTA 

ASR-Jailbreak 

ASR-Fine-Tuning 

93.680 

88.500 

0.000 

14.940 

CoDAE: Adapting Large Language 

Models for Education via Chain-of-

Thought Data Augmentation 

Адаптация модели 

для пошаговых 

объяснений 

Self-BLEU 

LLM-as-judge 

PPL 

Точных зна-

чений не 

предоставлено 

 

Описанные метрики помогут оценить эффективность модели для КГТУ. 

 

ЗАКЛЮЧЕНИЕ 

В статье были рассмотрены проекты, демонстрирующие активное применение дообу-

ченных моделей в образовании. Использование LoRA или QLoRA позволяет получить уни-

кальную модель, специально разработанную для конкретного учебного заведения, на до-

ступном оборудовании. 

Применение цензурной и большой языковой моделей в университетском комплексе 

«Калининградский государственный технический университет» возможно и оправдано. 

Наиболее предпочтительно было бы выбрать модели с 7–8 млрд параметров и поддержива-

ющие русский язык. Следует подготовить датасеты, обычно в формате «вопрос-ответ» или 

аналогичные по структуре, для следования инструкциям. В качестве метода дообучения вы-

брать LoRA для более точных ответов моделей и с возможностью квантизировать их при 

необходимости. Использование дообученной БЯМ + RAG дополнительно повышает точ-

ность ответов за счёт использования свежих данных, которые произошли после обучения. 

Немаловажно было изучить метрики, которые могут помочь эффективно оценить получив-

шиеся модели. 

В рамках продолжения начата реализация проекта по дообучению БЯМ и цензурной 

модели на данных о КГТУ для объединения их возможностей в единую систему. Это реше-

ние позволит безопасно использовать ИИ в образовании. 
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